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Szok i niedowierzanie

1. /Ȋȅ ƛƴǘŜƭƛƎŜƴŎƧŀ ǿȅƳŀƎŀ ƳƽȊƎǳΚ 

2. ²ǎȊťŘȊƛŜ !L ςŎƻ ǎƛť ǎǘŀƱƻΚ

3. YǊŜŀǘȅǿƴƻǏŏΣ !L Řƭŀ ƴŀǳƪƛΦ  

4. /Ȋŀǎ ŀƎŜƴǘƽǿ ςƻǎƻōƻǿƻǏŏΣ ǏǿƛŀŘƻƳƻǏŏΚ 

5. !LΣ ƳƽƧ ǇŀǊǘƴŜǊΣ ƳƻƧŀ ǇŀǊǘƴŜǊƪŀΦ 

6. Marzenia.

1615 publikacji przez 5 dni (29.09-3.10) w arxiv.cs.ai! ChatGPT << AI. 

Widzimy na razie niewielkie fale, ale szybko nadchodzi tsunamiΧ

bƻǿƻǏŎƛ AIκaƽȊƎƛna moimFlipboard. 

https://arxiv.org/list/cs.AI/recent
https://flipboard.com/@Wlodzislaw


My Flipboard Magazines



|ƭǳȊƻǿŎŜ

ммлл ƎŀǘǳƴƪƽǿƻǊƎŀƴƛȊƳƽǿ 
eukariotycznych, dawniej zaliczanych 
doƎǊȊȅōƽǿΣ ŀƭŜ ōƭƛȍǎȊȅŎƘ ǘȅǇƻǿƻ 
ȊǿƛŜǊȊťŎȅŎƘ ǇƛŜǊǿƻǘƴƛŀƪƽǿΦ

¢Ŝƴ ƪƻƳƽǊƪƻǿȅ ǏƭǳȊƻǿƛŜŎ ƳƻȍŜ ǊƻȊǿƛŊȊŀŏ 
ǿƛŜƭŜ ǇǊƻōƭŜƳƽǿ ȊǿƛŊȊŀƴȅŎƘ Ȋ ƎŜƻƳŜǘǊƛŊ 
ƻōƭƛŎȊŜƴƛƻǿŊ ƛ ƭƻƎƛƪŊΣ ƧŜǏƭƛ ǇǊȊŜŘǎǘŀǿƛƳȅ 
ŘŀƴŜ ŘƻǘȅŎȊŊŎȅŎƘ ǇǊƻōƭŜƳǳ ǿ ǇƻǎǘŀŎƛ 
ƪƻƴŦƛƎǳǊŀŎƧƛ ǇǊȊŜǎǘǊȊŜƴƴŜƧ ǎƪƱŀŘƴƛƪƽǿ 
ƻŘȍȅǿŎȊȅŎƘΦ

|ƭǳȊƻǿƛŜŎ ǊƻȊǇǊȊŜǎǘǊȊŜƴƛŜƴƛŀ ǎƛť ƴŀ 
ǎƪƱŀŘƴƛƪƛ ƻŘȍȅǿŎȊŜ ǘǿƻǊȊŊŎ 
ǇǊƻǘƻǇƭŀȊƳŀǘȅŎȊƴŊ ǎƛŜŏ ǇƻƱŊŎȊŜƵΦ 

Slime mold ƻŘǘǿŀǊȊŀ ǇƻƱŊŎȊŜƴƛŀ 
ŀǳǘƻǎǘǊŀŘƻǿŜ ǇƻƳƛťŘȊȅ ƳƛŀǎǘŀƳƛ ǿ ¦{!Φ 

https://dataphys.org/list/slime-mold-imitates-the-united-states-interstate-system/


{ǇǊȊťǘΥ ǎȊȅōƪƻǏŏΣ ŜƴŜǊƎƛŀ

wƻǏƴƛŜ ǎȊȅōƪƻǏŏΣ ǎǇŀŘŀ ȊǳȍȅŎƛŜ ŜƴŜǊƎƛƛΣ ǇƻƧŀǿƛŀƧŊ ǎƛť ƴƻǿŜ ǎǇƻǎƻōȅ ǇǊȊŜǘǿŀǊȊŀƴƛŀ ƛƴŦƻǊƳŀŎƧƛΦ 
Optyczne, neuromorficzne, kwantowe, organoidyCortical Labs CL1 800 000 cells chip Χ   
²ƛťƪǎȊŀ ǇŀƳƛťŏΣ ǎȊȅōǎȊŜ ƪƻƧŀǊȊŜƴƛŜΣ ōǊŀƪ ƻƎǊŀƴƛŎȊŜƵ ōƛƻƭƻƎƛŎȊƴȅŎƘ ƳƽȊƎƽǿΦ 
9-900 x mniejsze koszty/rok. PCSS tƻȊƴŀƵҌ¦!aҌ¦aY w projekcie PIAST EuroHPC. 
 

https://spectrum.ieee.org/biological-computer-for-sale


MegaCentra AI

Projekt/Lokalizacja Firma / KonsorcjumMoc obliczeniowa Moc zasilania

Stargate (USA + 
globalnie)

OpenAI + Oracle + 
SoftBank+partnerzy

docelowo ~10 GW
1 mln kart 

~7 GW dla 5 
docelowo 10 GW 

Stargate Norway OpenAI/Aker/Nscal ok. 100 000 GPU 230 do ~520 MW 

Project Jupiter 
NM, ŎȊťǏŏ {ǘŀǊƎŀǘŜ

OpenAI + Oracle + 
Stack Infrastructure 

п ŎŜƴǘǊŀ ǿ ƻōǊťōƛŜ 
kompleksu

700ς900 MW
млл Y ƭƛǘǊƽǿκŘȊƛŜƵ 

Columbus, OH Microsoft + OpenAI ~1 Eflop AI ok. 5ς10 GW

Data Center 
Campus, Wirginia

Amazon AWS >100 Eflop do 2030 ~5 GW

Google Gemini AI Google >1 exaflop ~1ςн D² ƱŊŎȊƴƛŜ

Meta AI Research 
Alabama + Dania)

Meta ok. 600 000 GPU ~3ς5 GW

xAI Gigacenter xAI (Elon Musk) > 1 exaflop ~1 GW 

Jupiter (WǸƭƛŎƘ) EuroHPC
~1 exaflop 
(CPU+GPU)

~15 MW !



Nanotechnologie - substrat
Fizyka Kwantowa 

Info
Informatyka, inteligencja obliczeniowa/sztuczna,

uczenie maszynowe, sieci neuronowe

Kogni 
  Nauki kognitywne

Bio

Laboratorium 
neurokognitywne

Biohybrydy

Egzaflopowe komputery 
1018 ς 1021 op/sek
Karty graficzne GPU, TPU
Meta: 600 000 kart H100
Komputery neuromorficzne,
optyczne, kwantowe ...
StarGate - 500 mld $ ?

https://www.youtube.com/watch?time_continue=98&v=V1D4FPNnoig


tƻǊƽǿƴŀƴƛŜ ƭǳŘȊƛŜ-LMM



Maszynowy indeks IQ AI



мл ȊŀǎǘƻǎƻǿŀƵ !L

Harvard Business Review9.04.2025.

¢ŜǊŀǇƛŀ ǎǘŀƱŀ ǎƛť ƴŀƧŎȊťǎǘǎȊŊ ŦƻǊƳŊ ȊŀǎǘƻǎƻǿŀƵ !L ǿ нлнр ǊΗ 

bƻǿŜ ǿ ǇƛŜǊǿǎȊŜƧ ǇƛŊǘŎŜΥ 
άhǊƎŀƴƛȊƛƴƎ Ƴȅ ƭƛŦŜέ 
άCƛƴŘƛƴƎ ǇǳǊǇƻǎŜΦέ 

²ȅǎƛƱƪƛ ǿ ƪƛŜǊǳƴƪǳ 
wykorzystania AI do 
ǎŀƳƻǊŜŀƭƛȊŀŎƧƛΣ ƻȊƴŀŎȊŀƧŊŎŜ 
ǇǊȊŜƧǏŎƛŜ ƻŘ ȊŀǎǘƻǎƻǿŀƵ 
ǘŜŎƘƴƛŎȊƴȅŎƘ Řƻ ȊǿƛŊȊŀƴȅŎƘ 
bardziej z problemami 
psychologicznymi, 
egzystencjalnymi.

https://hbr.org/2025/04/how-people-are-really-using-gen-ai-in-2025


AI jako Ministra?

Diella(po ŀƭōŀƵǎƪǳ {ƱƻƵŎŜύ ǘƻ ǎȅǎǘŜƳ !L ȊǊƻōƛƻƴȅ ǇǊȊŜȊ
National Agency for Information Societyof Albania (AKSHI). 

Od stycznia 2025 jest wirtualnym asystentem zintegrowanym z 
ǇƭŀǘŦƻǊƳŊeAlbaniaΣ ƻŦŜǊǳƧŊŎŊ плл ǳǎƱǳƎΦ 

WŜƧ ȊŀŘŀƴƛŜƳ ƧŜǎǘ ǇƻƳŀƎŀŏ ƻōȅǿŀǘŜƭƻƳ ǿ ƪƻǊȊȅǎǘŀƴƛǳ Ȋ 
ŜƭŜƪǘǊƻƴƛŎȊƴȅŎƘ ǳǎƱǳƎΦ 

²Ŝ ǿǊȊŜǏƴƛǳ нлнр ǊȊŊŘ !ƭōŀƴƛƛ ǳȊƴŀƱ ŦƻǊƳŀƭƴƛŜ 5ƛŜƭƭť za 
"Minister of State for Artificial Intelligence ƻŦ !ƭōŀƴƛŀάΦ

tǊŜƳƛŜǊ !ƭōŀƴƛƛ 9Řƛ wŀƳŀ ǇƻǿƛŜǊȊȅƱ ƳƛƴƛǎǘǊȊŜ ǿȅƎŜƴŜǊƻǿŀƴŜƧ 
ǇǊȊŜȊ ǎȊǘǳŎȊƴŊ ƛƴǘŜƭƛƎŜƴŎƧť ƪǊƽǘƪƛŜ ǇǊȊŜŘǎǘŀǿƛŜƴƛŜ ǿ ŀƭōŀƵǎƪƛƳ 
ǇŀǊƭŀƳŜƴŎƛŜ ǎǿƻƧŜƎƻ ǇǊƻƎǊŀƳǳ ƴŀ ƴŀƧōƭƛȍǎȊŜ ŎȊǘŜǊȅ ƭŀǘŀΦΦ ²ȅǎƛƱƪƛ 
ƪǊŀƧǳ ƴŀ ǊȊŜŎȊ ǇǊȊȅǎǘŊǇƛŜƴƛŀ Řƻ ¦ƴƛƛ 9ǳǊƻǇŜƧǎƪƛŜƧ ƳŀƧŊ ǎƛť 
ƪƻƴŎŜƴǘǊƻǿŀŏ ǎƛť ƴŀ ϦƛƴƴƻǿŀŎƧŀŎƘ ƛ ǎȊǘǳŎȊƴŜƧ ƛƴǘŜƭƛƎŜƴŎƧƛ Ƨŀƪƻ 
ŘǿƽŎƘ ǎǘǊŀǘŜƎƛŎȊƴȅŎƘ ŦƛƭŀǊŀŎƘ ŘȊƛŀƱŀƵ ƴŀ ǊȊŜŎȊ !ƭōŀƴƛƛ нлолϦΦ

https://en.wikipedia.org/wiki/National_Agency_for_Information_Society_(Albania)
https://en.wikipedia.org/wiki/EAlbania


aƽȊƎƛ ƛ ǎƛŜŎƛ ƴŜǳǊƻƴƻǿŜ



Wŀƪ ǿȅƎƭŊŘŀƧŊ ǇƻƧťŎƛŀ ǿ ƳƽȊƎǳΚ 

½ ƪŀȍŘȅƳ ǇƻƧťŎƛŜƳ ȊǿƛŊȊŀƴȅ ƧŜǎǘ ǊƻȊƪƱŀŘ ǇƻōǳŘȊŜƵ ƴŜǳǊƻƴƽǿ ƳƽȊƎǳ ǳŎȊŜǎǘƴƛŎȊŊŎȅŎƘ ǿ 
ǎŜƳŀƴǘȅŎȊƴŜƧ ƛƴǘŜǊǇǊŜǘŀŎƧƛ ǇƻƧťŏΣ ƻŘǿƻƱǳƧŊŎȅ ǎƛť Řƻ ǇŜǊŎŜǇŎƧƛ όƪƻǊŀ ȊƳȅǎƱƻǿŀύΣ ŜƳƻŎƧƛΣ ǊǳŎƘǳΣ 
ȊŀŎƘƻǿŀƴƛŀΣ ǎǇƻǎƻōƽǿ ŘȊƛŀƱŀƴƛŀ όAtlas semantyczny, Gallant Lab, Berkeley). 
½ǊƻȊǳƳƛŜƴƛŜ ǿȅƳŀƎŀ ǿǎǇƽƱŘȊƛŀƱŀƴƛŀ όǎȅƴŎƘǊƻƴƛȊŀŎƧƛ ǇǊŀŎȅύ ǿƛŜƭǳ ƻōǎȊŀǊƽǿ ƳƽȊƎǳΦ
YƻƭƻǊ ƴƛŜōƛŜǎƪƛ όǇƻƴƛȍŜƧ ǏǊŜŘƴƛŜƧύΣ ŎȊŜǊǿƻƴȅ όǇƻǿȅȍŜƧ ǏǊŜŘƴƛŜƧύΦ YƻƭƻǊΣ ǳǿŀƎŀΣ ŘȊƛŀƱŀƴƛŜΣ ƴŀȊǿŀΦ 

Brain-based semanticsΥ ǎŜƴǎ ǇƻƧťŏ ǘƻ ȊōƛƽǊ ǘȅŎƘ ŎŜŎƘȅΣ ƴŀ ƪǘƽǊŜ ǊŜŀƎǳƧŊ ƳƽȊƎƛΦ  

https://gallantlab.org/brain-viewers/


!ƪǘȅǿƴƻǏŏ ƳƽȊƎǳ ª Obrazy mentalne

!ƪǘȅǿƴƻǏŏ ƪƻǊȅ ǿȊǊƻƪƻǿŜƧ 
mierzona przez fMRI jest 
skorelowana z cechami z 
ƎƱťōƻƪƛŎƘ ǎƛŜŎƛ /bbΣ Ǉƻ 
nauczeniu na 100 obrazach.

½ ŘǳȍŜƧ ōŀȊȅ ƻōǊŀȊƽǿ  
wybierany jest obraz o 
ƴŀƧōŀǊŘȊƛŜƧ ȊōƭƛȍƻƴȅŎƘ 
cechach. 

Horikawa, Kamitani, 
Generic decoding of seen and 
imagined objects using 
hierarchical visual features. 
Nature Comm. 2017.



Rekonstrukcja semantyczna z fMRI  



{ƛŜŎƛ ƴŜǳǊƻƴƻǿŜ Ƨŀƪƻ ǎǳōǎǘǊŀǘ ƳȅǏƭƛ
Å aƽȊƎ ƧŜǎǘ ǎǳōǎǘǊŀǘŜƳΣ ǿ ƪǘƽǊȅƳ ƳƻȍŜ Ǉƻǿǎǘŀŏ Ǐǿƛŀǘ ǳƳȅǎƱǳΣ ƭŀōƛǊȅƴǘ ǿȊŀƧŜƳƴȅŎƘ ŀƪǘȅǿŀŎƧƛΦ

Å aȅǏƭƛ ƛ ǏǿƛŀŘƻƳŜ ǿǊŀȍŜƴƛŀ ǘƻ ŎƛŜƵ neurodynamikiΣ ǘƻ ǿȊƻǊŎŜ ŀƪǘȅǿŀŎƧƛ ƳƽȊƎǳΦ 
CƛƭƻȊƻŦƛŀ ƛ ǇǎȅŎƘƻƭƻƎƛŀ ƻǇƛǎǳƧŜ ǎǘŀƴȅ ƳŜƴǘŀƭƴŜ ǳȍȅǿŀƧŊŎ ƪƻƴǎǘǊǳƪǘƽǿ ǇƻƧťŎƛƻǿȅŎƘΣ 
ƪǘƽǊŜ ŎȊťǎǘƻ ǘǊǳŘƴƻ ǇƻǿƛŊȊŀŏ Ȋ ƻōƛŜƪǘȅǿƴƛŜ ƳƛŜǊȊŀƭƴȅƳƛ ǇǊƻŎŜǎŀƳƛ ǿ ƳƽȊƎǳΦ 

Å WťȊȅƪ ǇƻƳŀƎŀ ƪƻƴƪǊŜǘȅȊƻǿŀŏ ƳȅǏƭƛ. Bez symbolicznych (fonologicznych) etykiet aktywacje  
ƳƽȊƎǳ ōȅƱȅōȅ ǊƻȊƳȅǘŜΣ ǇƱȅƴƴŜΣ ƎŜƴŜǊŀƭƛȊŀŎƧŀ ōȅƱŀōȅ Ȋōȅǘ ǎȊŜǊƻƪŀΣ ƭƻƎƛƪŀ ŎŀƱƪƛŜƳ ǊƻȊƳȅǘŀΦ 
aȅǏƭŜƴƛŜ ǎȅƳōƻƭƛŎȊƴŜΣ ǿŜǊȅŦƛƪŀŎƧŀ ƭƻƎƛŎȊƴŀ ǎƪƻƧŀǊȊŜƵ ƴƛŜ ōȅƱŀōȅ ƳƻȍƭƛǿŀΦ 



Modele dyfuzyjne
Jak z szumu powstaje obraz? {ȊǳƳ ƴƛŜ ȊŀǿƛŜǊŀ ǇǊȊŜŎƛŜȍ ȍŀŘƴŜƧ ƛƴŦƻǊƳŀŎƧƛΦ 

tǊƻǎǘŜ ǿȅƧŀǏƴƛŜƴƛŜ Ƨŀƪ ŘȊƛŀƱŀƧŊ ƳƻŘŜƭŜ ŘȅŦǳȊȅƧƴŜ i bardziej techniczne  Denoising Autoencoders.  

² ǇǊȊŜǎǘǊȊŜƴƛ ƻōǊŀȊƽǿ млллȄмллл ǇƛƪǎŜƭƛ ώлΦΦнррϐ ǳŎȊȅƳȅ ǎƛŜŏ ƪƛŜǊǳƴƪǳ ƴŀƧōƭƛȍǎȊŜƎƻ ƪƭŀǎǘǊŀ 
Ȋ ƻōǊŀȊŀƳƛ ȊƎƻŘƴȅƳƛ Ȋ ƻǇƛǎŜƳΣ ŎȊȅƭƛ ǎȊǳƪŀƳȅ ƎǊŀŘƛŜƴǘƽǿ ǊƻȊƪƱŀŘƽǿ ǇǊŀǿŘƻǇƻŘƻōƛŜƵǎǘǿŀΦ 

Dodajemy szum, dostajemy kierunek obraz czysty ςҔ ȊŀǎȊǳƳƛƻƴȅΤ ǳŎȊȅƳȅ ǎȊǳƪŀƴƛŀ ǿŜƪǘƻǊƽǿ 
ǿǎƪŀȊǳƧŊŎȅŎƘ ǿ ǎǘǊƻƴť ŎȊȅǎǘŜƎƻ ƻōǊŀȊǳ ς ǘǿƻǊȊȅƳȅ ƳŀǇť ƎǊŀŘƛŜƴǘƽǿ ǿ ǇǊȊŜǎǘǊȊŜƴƛ ƻōǊŀȊƽǿΦ 

https://youtu.be/1pgiu--4W3I?si=s6HMFpA6Sf2DECEX
https://www.youtube.com/watch?v=EhndHhIvWWw


Wiele modeli text-to-image, lub text-to-video, to modele dyfuzyjne: 
{ǘŀōƛƭƛǘȅ !L {ǘŀōƭŜ 5ƛŦŦǳǎƛƻƴΣ hǇŜƴ!L 5![[ϊ9 нΣ DƻƻƎƭŜ LƳŀƎŜƴΣ D[L59 όDǳƛŘŜŘ 
Language to Image Diffusion for Generation and Editing), Midjourney.  

¢ǊŀƴǎŦƻǊƳŜǊȅ [[a ǇǊȊŜǿƛŘǳƧŊ ƪƻƭŜƧƴŜ tokeny. 
/Ȋȅ ǘŀƪ ǇƻǿǎǘŀƧŊ ƻŘǇƻǿƛŜŘȊƛ ǿ ŎȊŀǎƛŜ 
ŘȅǎƪǳǎƧƛΣ ǘŀƪ Ƨŀƪ ƴŀǎȊŜ ƳȅǏƭƛΚ 
hōǊŀȊȅΣ ƳȅǏƭƛ ǿȅƱŀƴƛŀƧŊ ǎƛť Ȋ ǇƻōǳŘȊŜƵ sieci 
neuro.  Szum (temperatura) decyduje o tym, 
jak nietypowe (kreatywne) skojarzenia 
ȊŀŀƪŎŜǇǘƻǿŀŏΦ 



Inteligencja i kompresja informacji

Biologiczne sieci neuronowe ª Sztuczne sieci neuronowe 
                     Stany poznawcze  ª Aktywacje reprezentacji 

{ƛŜŎƛ ŘƻƪƻƴǳƧŊ ƪƻƳǇǊŜǎƧƛ ƛƴŦƻǊƳŀŎƧƛΥ ŀƴŀƭƛȊŀ ƻōǊŀȊǳ ҐҔ Ƴƛƭƛƻƴȅ ǇƛƪǎŜƭƛ ҐҔ ƪƛƭƪŀ ōŀƧǘƽǿҐYh¢Σ 
ǊƻȊǇƻȊƴŀƴƛŜ ƻōǊŀȊƽǿΣ ǎŜƴǎǳ Ǉȅǘŀƴƛŀ ƛ ǎƪƻƧŀǊȊŜƴƛŀ ƴŀŘŀƧŊŎŜ ȊƴŀŎȊŜƴƛŜΦ 

Kompresja muzyki (mp3) czy wideo (mp4) jest zwykle stratna, 
zachowuje tylko istotne elementy. 

ωaƽȊƎƛ ŎƛŊƎƭŜ ŘƻƪƻƴǳƧŊ ƪƻƳǇǊŜǎƧƛ ƛƴŦƻǊƳŀŎƧƛΣ ǘǿƻǊȊŊ ǎƛŀǘƪƛ ǇƻƧťŎƛƻǿŜΣ 
ǿŀȍƴȅ ƧŜǎǘ ƻƎƽƭƴȅ ǎŜƴǎΣ ŀ ƴƛŜ ǎȊŎȊŜƎƽƱȅΦ 

ω¦ŎȊŜƴƛŜ ǎƛť ƭǳŘȊƛΣ Ƨŀƪ ƛ ǇǊȊŜǘǿŀǊȊŀƴƛŜ ǘŜƪǎǘƽǿ ǇǊȊŜȊ ǇǊƻƎǊŀƳȅ ό[[aύΣ 
ǘƻ ƪƻƳǇǊŜǎƧŀ ƛƴŦƻǊƳŀŎƧƛΥ ǘŜƴ ǎŀƳ ǎŜƴǎ Ƴƻȍƴŀ ǿȅǊŀȊƛŏ ƴŀ ǿƛŜƭŜ ǎǇƻǎƻōƽǿΦ 

!ƭƎƻǊȅǘƳȅ ǳŎȊŜƴƛŀ ƳŀǎȊȅƴƻǿŜƎƻ ƻǇƛŜǊŀƧŊ ǎƛť ƴŀ ƪƻƳǇǊŜǎƧƛΥ 
Algorithmic Information Theory (AIT), Minimum Description Length (MDL) ... 

Wŀƪ ǿȅŘƻōȅŏ ƛƴŦƻǊƳŀŎƧť Ȋ ƳƽȊƎκǎƛŜŎƛ ƴŜǳǊƻƴƻǿŜƧΚ 

Wiedza

kompresja

Now
a

bez 
kompresji



LLM/LMM: kompresja informacji

Llama 70B, kompresja ~ мпл ǊŀȊȅΣ ǘƻ ǳƳƻȍƭƛǿƛŀ ƻŘƭŜƎƱŜ ǎƪƻƧŀǊȊŜƴƛŀΣ ƪǘƽǊŜ ǘǊǳŘƴƻ ƧŜǎǘ ƻŘƪǊȅŏΦ  
Kompresja уΣ пΣ н ōƛǘȅ ҐҔ ǿƛťƪǎȊŀ ƪǊŜŀǘȅǿƴƻǏŏΣ ƭǳȋƴŜ ǎƪƻƧŀǊȊŜƴƛŀΣ ǿƛťŎŜƧ ƘŀƭǳŎȅƴŀŎƧƛΦ 
²ƛťŎŜƧ ǎȊǳƳǳ όǿȅȍǎȊŀ ǘŜƳǇŜǊŀǘǳǊŀύ ҐҔ ǿƛťƪǎȊŀ ƪǊŜŀǘȅǿƴƻǏŏΣ ǿƛťŎŜƧ ƘŀƭǳŎȅƴŀŎƧƛΦ 

Kontekst, RAG, promptyΥ ŀƪǘȅǿǳƧŊ ƛƴǘŜǊŜǎǳƧŊŎŜ ƴŀǎ ƻōǎȊŀǊȅ ǿƛŜŘȊȅΦ 

¢ǊŜƴƛƴƎ Ҕмл ллл D. ǘŜƪǎǘƽǿ            мн Řƴƛ ǇǊŀŎȅ сллл ƪŀǊǘ Dt¦ ±млл        parametry º 70 GB 
              ~ 2 mln $, 1024  mld mld mld operacji.  



Kompresja i generatywna AI

Wiele metod kompresji.

Po kompresji informacja 
jest znacznie prostsza, 
ƳƴƛŜƧ ŘƻƪƱŀŘƴŀΣ ƳŀƳȅ  
ŦǊŀƎƳŜƴǘȅ ǳƪƱŀŘŀƴƪƛΦ 

tǊŀǿŘƻǇƻŘƻōƛŜƵǎǘǿŀΣ 
ŀ ƴƛŜ ŎŀƱŜ ƻōǊŀȊȅ ŎȊȅ 
ȊŀǇŀƳƛťǘŀƴŜ ǘŜƪǎǘȅΦ 

Polecenia (prompty) 
ǇƻȊǿŀƭŀƧŊ ƴŀ ǳƱƻȍŜƴƛŜ 
skojarzonych z nimi 
ŦǊŀƎƳŜƴǘƽǿ ǿ ƴƻǿŊ 
ǎŜƴǎƻǿƴŊ ŎŀƱƻǏŏΦ 

tǊȊȅǎȊƱƻ Ƴƛ Řƻ ƎƱƻǿȅ Χ



²ȅƻōǊŀȋƴƛŀ !L



Wiele model tekst-obrazy, tekst-ǿƛŘŜƻΣ ǳȍȅǿŀ ǳƪǊȅǘȅŎƘ ƳƻŘŜƭƛ ŘȅŦǳȊȅƧƴȅŎƘΥ 
Stability AI Stable Diffusion, OpenAI 5![[ϊ9 нΣ DƻƻƎƭŜ Imagen, GLIDE, Midjourney.  
RectifiedHR (3/2025) tworzy obrazy w 1/10 sekundy!

aƻŘŜƭŜ ŘȅŦǳȊȅƧƴŜ ƳƻƎŊ ǘǿƻǊȊȅŏ ŎŀƱŜ ȊŘŀƴƛŀ 
ƧŜŘƴƻŎȊŜǏƴƛŜΣ ȊŀƳƛŀǎǘ ǘǿƻǊȊȅŏ ƪƻƭŜƧƴŜ ǎƱƻǿŀΦ

Nie, S. et al. (2025). Large Language Diffusion 
Models. arXiv:2502.09992 

LLaDA(Large Language Diffusion with mAsking)

https://arxiv.org/abs/2503.02537v2
https://doi.org/10.48550/arXiv.2502.09992


Humanoidalne roboty

ProjektyάwƻōƻǘƛŎǎ ŦƻǊ !ƎŜƛƴƎ ²Ŝƭƭέ w EU. 
Targi REHACARE 25-28.09.2024, 5ǸǎǎŜƭŘƻǊŦ. 



DŜƴŜǊŀǘȅǿƴŀ !LΥ hōǊŀȊȅΣ ǿƛŘŜƻΣ ƳǳȊȅƪŀ Χ 



GameNGen
DŜƴŜǊŀǘȅǿƴŀ ƛƴǘŜƭƛƎŜƴŎƧŀ όƳŀƱȅ ƳƻŘŜƭ ŘȅŦǳȊȅƧƴȅύ ǿȅƻōǊŀȍŀ ǎƻōƛŜ ƎǊť ǿ ǎǿƻƧŜƧ ǇŀƳƛťŎƛΣ ǘǿƻǊȊȅ 
ƛ ǿȅƪƻƴǳƧŜ ƎǊť Doom bez programowania.    https://gamengen.github.io     bƛŜ ƳŀƳȅ ǘŀƪƛŜƧ ǇŀƳƛťŎƛ Χ 

https://gamengen.github.io/


AI glasses that understand the world, learn names of objects, explain what we see, read, and remind 
us of things, where I left things, parked my car, what to use in my cooking. Integrated with media. 
Introduced 17-18.09.25the future of human connection. 

https://www.youtube.com/watch?v=scDLJAYrHaE
https://www.meta.com/en-gb/connect/


Rozumowanie



Inteligencja to tylko kwestia skali?





AlphaGo ½ŜǊƻ ǳŎȊȅ ǎƛť Dƻ ƻŘ ȊŜǊŀΗ

Nadludzki poziom w Go: Kata GO ELO >6000 , ludzie3,600ς3877Φ tǊƻƎǊŀƳ ƎǊŀ ǇǊȊŜŎƛǿƪƻ ǿƱŀǎƴŜƧ 
kopii. Ludzka wiedza tylko przeszkadza! LƴǘǳƛŎƧŀ ǿȅƴƛƪŀ Ȋ ŘƻǏǿƛŀŘŎȊŜƴƛŀΣ ŀ !L Ƴŀ Ǝƻ Řǳȍƻ ǿƛťŎŜƧΦ 
½ŀǎƪŀƪǳƧŊŎŜΥ ƴƛŜ ǘǊȊŜōŀ ƻōƭƛŎȊŜƵΣ ǿȅǎǘŀǊŎȊŊ ǎƪƻƧŀǊȊŜƴƛŀΗ Wŀƪ ƎǊŀƧŊŎ ǿ blitz. 

/Ȋȅ ǿ ƛƴƴȅŎƘ ƻōǎȊŀǊŀŎƘ ǘŜȍ ƳƻȍŜƳȅ ŘƻƧǏŏ Řƻ ƴŀŘƭǳŘȊƪƛŜƎƻ ǇƻȊƛƻƳǳΚ 

1997, Deep Blue-Kasparov. 
2016, AlphaGo-Lee Sedol 
2017, Alpha GoZero100:0 !
2017, Poker, Dota 2; 
2019, StarcraftII, 
2022, Stratego, Diplomacy



{ŀƳƻŘƻǎƪƻƴŀƭŊŎŜ ǎƛť LLMy

Jak AlphaGo ȊŜǊƻΥ ǳŎȊ ǎƛť ǎŀƳΗ hŎŜƴŀ ƻǇŀǊǘŀ ƴŀ nagrodzaniu Ȋŀ ǎȊƪƻƭŜƴƛŜ ǿȅƳŀƎŀ ƻŎŜƴȅ ŎȊƱƻǿƛŜƪŀΣ 
ŀƭŜ ǎŀƳƻǳŎȊŊŎȅ ǎƛť ƳƻŘŜƭ ό{¢9ύ Ǌƻōƛ ǘƻ ǎŀƳΣ ǿȅƪƻǊȊȅǎǘǳƧŊŎ ǎȅƴǘŜǘȅŎȊƴŜ ŘŀƴŜ ǎȊƪƻƭŜƴƛƻǿŜΣ ȊŀŎȊȅƴŀƧŊŎ 
ƻŘ ƴƛŜƻȊƴŀƪƻǿŀƴȅŎƘ ǇǊȊȅƪƱŀŘƽǿΦ [[a ǳŎȊȅ ǎƛť Ǌƻƭƛ ǎťŘȊƛŜƎƻΣ ǘǿƻǊȊȅ ǎŎƘŜƳŀǘȅ ǊƻȊǳƳƻǿŀƴƛŀΦ 

{¢9 ǇƻǇǊŀǿƛƱƻ [ƭŀƳŀо-70B-LƴǎǘǊǳŎǘ Ȋ тр Řƻ уу҈ ǿ ǘŜǏŎƛŜ RewardBenchΣ ǇǊȊŜǿȅȍǎȊŀƧŊŎ ƻŎŜƴƛŀƴƛŜ ǇǊȊŜȊ 
GPT-п ǿȅǘǊŜƴƻǿŀƴŜ ƴŀ ǇǊȊȅƪƱŀŘŀŎƘ ƻȊƴŀŎȊƻƴȅŎƘ ǇǊȊŜȊ ŎȊƱƻǿƛŜƪŀΦ

Wang, TΧ & Li, X. (8/2024). Self-Taught Evaluators (arXiv:2408.02666)

https://doi.org/10.48550/arXiv.2408.02666


{ŀƳƻŘƻǎƪƻƴŀƭŊŎŜ ǎƛť aŀǎȊȅƴȅ 5ŀǊǿƛƴ-DǀŘŜƭ

¢ƘŜ 5ŀǊǿƛƴ DǀŘŜƭ aŀŎƘƛƴŜΥ !L that improves itself by rewriting its own code (5/2025)
https://sakana.ai/dgm/

5Da ōǳŘǳƧŊ ŀǊŎƘƛǿǳƳ wyspecjalizowanych agentƽǿΣ ƳƻŘȅŦƛƪǳƧŊŎ ƧŜ ǿ ŎȊŀǎƛŜ ŜƪǎǇƭƻǊŀŎƧƛ 
nowych ȊŀŘŀƵΦ

ZweigerΣ !Χ ϧ Agrawal, P. (6/2025). Self-Adapting Language Models

Self-Adapting LLMs ό{9![ύ ƎŜƴŜǊǳƧŊŎ ǿƱŀǎƴŜ ŘŀƴŜ ōȅ ǎƛť ŘƻǳŎȊȅŏ ƴƻǿȅŎƘ ȊŀŘŀƵΣ ƻǇǘȅƳŀƭƛȊƻǿŀŏ 
ǎǿƻƧŜ ǇŀǊŀƳŜǘǊȅ ƛ ƪƻǊȊȅǎǘŀƧŊ Ȋ ƴŀǊȊťŘȊƛ Řƻ ƎŜƴŜǊƻǿŀƴƛŀ ŘƻŘŀǘƪƻǿȅŎƘ ŘŀƴȅŎƘΦ  

WangΣ ¢ Χ ϧ [ƛΣ ·Φ όуκнлнпύΦ Self-Taught Evaluators. 

{¢9 ǳŎȊŊ ǎƛť ƴŀ ŘŀƴȅŎƘ ǎȅƴǘŜǘȅŎȊƴȅŎƘΣ ƎŜƴŜǊƻǿŀƴȅŎƘ Ȋ ǎǳǊƻǿȅŎƘ ŘŀƴȅŎƘ ōŜȊ ŜǘȅƪƛŜǘΦ 
Schemat iteracyjnego samodoskonalenia tworzy dane dla kontrastywnych modeli i trenuje 
ƳƻŘŜƭŜ [[a Řƻ ƻŎŜƴȅ ǎǿƻƛŎƘ ŘȊƛŀƱŀƵΦ 

Zhou Y, Levine S, Weston J, Li X, & Sukhbaatar S (6/2025). Self-Challenging Language Model Agents.

Agnety ǳŎȊŊ ǎƛť ƴŀ ŎƻǊŀȊ ǘǊǳŘƴƛŜƧǎȊȅŎƘ zdaniahcΣ ƪǘƽǊŜ ǎƻōƛŜ ƎŜƴŜǊǳƧŊΣ ǘǿƻǊȊŊ ƴƻǿŜ ƻƎƽƭƴŜ 
ƪƭŀǎȅ ȊŀŘŀƵ ƴŀ ǇƻŘǎǘŀǿƛŜ ƛƴǎǘǊǳƪŎƧƛΣ ŦǳƴƪŎƧŜ ǿŜǊȅŦƛƪǳƧŊŎŜ ƪǘƽǊŜ ǇƻȊǿŀƭŀƧŊ ƛƳ ǿȅōǊŀŏ ȊŀŘŀƴƛŀ ƻ 
ŘǳȍŜƧ ǇǊȊȅŘŀǘƴƻǏŎƛ Řƻ ǘǊŜƴƛƴƎǳ.

https://sakana.ai/dgm/
https://sakana.ai/dgm/
https://doi.org/10.48550/arXiv.2506.10943
https://doi.org/10.48550/arXiv.2408.02666
https://doi.org/10.48550/arXiv.2506.01716


{ƪǊȅǘŜ ƳȅǏƭƛ
ωOpenAI: Baker, B. et al. (3/25) Detecting misbehavior in frontier reasoning models.

aƻȍŜƳȅ ƳƻƴƛǘƻǊƻǿŀŏ ƱŀƵŎǳŎƘȅ ƳȅǏƭƛ [[aΦ YŀǊŀƴƛŜ ƛŎƘ αȊƱȅŎƘ ƳȅǏƭƛέ ƴƛŜ ǇƻǿǎǘǊȊȅƳǳƧŜ ǿƛťƪǎȊƻǏŎƛ 
ƴƛŜǇƻȍŊŘŀƴȅŎƘ ȊŀŎƘƻǿŀƵ ς ȊƳǳǎȊŀ ǘȅƭƪƻ Řƻ ǳƪǊȅǿŀƴƛŀ ǎǿƻƛŎƘ ȊŀƳƛŀǊƽǿΦ 

[ǳŘȊƛŜ ƳƻƎŊ ǇƻŘǏǿƛŀŘƻƳƛŜ ƎŜƴŜǊƻǿŀŏ ǎŜƪǿŜƴŎƧť ǎǘŀƴƽǿ ōŜȊ ǿȅǊŀȋƴŜƧ ǿŜǊōŀƭƛȊŀŎƧƛΦ 

Unconscious thought theory (UTT), Ap Dijksterhuis, (2004). bƛŜǏǿƛŀŘƻƳŜ ƳȅǏƭŜƴƛŜ ƻ ȊƱƻȍƻƴȅƳ 
ǇǊƻōƭŜƳƛŜ ƳƻȍŜ ǇǊƻǿŀŘȊƛŏ Řƻ ƭŜǇǎȊȅŎƘ ǊƻȊǿƛŊȊŀƵ ƴƛȍ ǏǿƛŀŘƻƳŜ ǊƻȊǿŀȍŀƴƛŀΦ

ωZelikman, E. i inn. (2024). Quiet-STaR: Language Models Can Teach Themselves to Think Before 
Speaking. arXiv:2403.09629

Coconut (Chain of Continuous Thought) prowadzi rozumowanie w przestrzeni ukrytej. 
²ȅƱŀƴƛŀƧŊ ǎƛť ȊŀŀǿŀƴǎƻǿŀƴŜ ǿȊƻǊŎŜ ǊƻȊǳƳƻǿŀƴƛŀΣ ǿƛŜƭŜ ŀƭǘŜǊƴŀǘȅǿƴȅŎƘ ǊƻȊǿƛŊȊŀƵΦ  

ω{Φ Iŀƻ Ŝǘ ŀƭΦΣ ά¢ǊŀƛƴƛƴƎ [[aǎ ǘƻ wŜŀǎƻƴ ƛƴ ŀ Continuous Latent SpaceέΣ мнκнлнп

Mercury, modeledyfuzyjneƧťȊȅƪŀ, 
LLaDANiei inn 2/2025

https://openai.com/index/chain-of-thought-monitoring/
https://en.wikipedia.org/wiki/Unconscious_thought_theory
https://doi.org/10.48550/arXiv.2403.09629
https://arxiv.org/abs/2412.06769
https://www.inceptionlabs.ai/
https://doi.org/10.48550/arXiv.2502.09992


aȅǏƭŜƴƛŜ ς inspiracje kognitywne

Skojarzenia: Q=>A                 GOFAI! Skojarzenia LLM=> szukanie.  
            _ŀƵŎǳŎƘ ƳȅǏƭƛ (CoT): krok po kroku. 
    5ǊȊŜǿƻ aȅǏƭƛ (ToT): szukanie
           DǊŀŦȅ aȅǏƭƛ (GoT): rozumowanie.
       {ŎƘŜƳŀǘȅ ƳȅǏƭƛΦ  
              aȅǏƭƛ ǎƪǊȅǿŀƴŜ όlatent).

https://www.promptingguide.ai/techniques/cot
https://www.promptingguide.ai/techniques/tot
https://github.com/spcl/graph-of-thoughts


AI ς Ludzie


