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Nadchodzi AGI/ASI?

as|l AA @& ! Lo Y23AyAluégysS
Stateof-the-art (SOTA), czyli Al dla nauki.

Agentyc ludzkopodobneanteligentne istoty?
Systemywieloagentowe harness

Od AGI do ASI.
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_ Al investment dwarfs world's mega projects
h ‘l 202 n o YAT AT N‘_]VQ | f erQ | A invastment in Al antounted t $15 tridlion ove-‘thepagtdecade.Thiststantial

expenditure dwarfs even the largest scientific and infrastructure projects.

Cel: mentalny matrixczyli cyfroweombi

Miliardy ludzi kontrolowanych przez ich cyfrowe %)
y A I 1. A I O S y u N$ é - \‘l’( In::'s::n:}rx
: (2013-2024)
Economist4.09.2026 Silghhaay topatara 1.6
. . to build US highway network trillion
The jobs apocalypse is

Therapy/ | Therapy/ of 46,876 miles (75,440 km)
postponed. An Al jobs

companionship companionship Statue of Liberty 1956-1992) l
, SGZObn
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ideas agentic operations
Fun and Relationship $ton
nonsense advice 5

Improving code o
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Shows stacks
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D\ Astrology and U

Creativity J tarot readings

Hea:Fhler Y General advice b e Note: All figures adjusted to 2024 US dollars @
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I”.\JLAus Source US Bureau of Labor Statistics, Statista, Planetry, Stanford Unlvaersity, Quid

The US National Archives and Records Administration | February 19, 2026



https://www.economist.com/finance-and-economics/2026/09/04/the-jobs-apocalypse-is-postponed-an-ai-jobs-boom-is-here

NVIDIA’s
Blackwell

New powerhouse
fueling the next
wave of Al
innovation.
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Nowe sposobyrzetwarzania informacjmetapowierzchnieptyczne Neurophog, neuromorficzne
(Intel/IBM), analogoweNlythic.a), kwantowe, organoidortical Labs CIZD0 000 cells chii
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https://flipboard.com/@wlodzislaw/computing-3ob4ptmsy
https://www.neurophos.com/
https://robocloud-dashboard.vercel.app/learn/blog/neuromorphic-robotics-2026
https://mythic.ai/
https://spectrum.ieee.org/biological-computer-for-sale
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Wyktadniczy wzrost mocy obliczeniowej:  Wykiadniczy rezultat

dlaczego postep Al jest nie do zatrzymania 1000-krotny

minut wzrost
7\ do 2028 .
e

Od 2010 r. moc obliczeniowa ~ Wzrost surowej wydajnosci sprzetu
uzywana do trenowania 2020-2024

czotowych modeli Al wzrosta

= 167 minut 2025
okoto bilion razy. To
catosciowa rewolucja - 500x szybsze
w koordynacji, obejmujaca 907 trenowanie
szybsze dostarczanie danych 2024 (NVIDIA B200) Czas trenowania modelu
i sieci o skali centrow Wydajnosé: BERT znaczaco sig skrocit. m
danych. 2250 TFLOPS > Przewiduje sig, ze
Przepustowos¢ pamieci: efektywna moc
2022 (NVIDIA H100) 8,0TB/s 3 obliczeniowa wzrosnie
Wydajnosc: ' o kolejne trzy rzedy
2020 (NVIDIA A100) 989 TFLOPS wielkosci w ciagu
Wydajnosé: Przepustowosc pamieci: trzech lat.
312 TFLOPS 3,35TB/s
. Przepustowos¢ pamieci:
Trzy etapy skalowania 2,0 TB/s
mocy obliczeniowej

Przejscie do autonomicznych agentow

N ' Ogromna moc obliczeniowa umozliwia
G przejécie od prostych chatbotéw
Etap 1: Specjalizowany sprzet rownolegty Etap 2: Przetamanie ,$ciany pamieci” Etap 3: Od ukiadow scalonych do kampusow do potautonomicznych zespotow Al
GPU przeszly od renderowania gier do Pamie¢ o duzej przepustowosci (HBM) Szybkie potaczenia, takie jak NVLink,
wykonywania bilionéw réwnolegtych i obliczenia o obnizonej precyzji skracaja integrujg ponad 100 000 GPU w superkomputery
mnozen macierzy na potrzeby czas oczekiwania ukladow na dane. wielkosci hal, dziafajgce jak jedna maszyna.
uczenia gtebokiego.

2\ Natabhaslk] A



Model size (billions of parameters)

Exponential growth of LLMs stopped Nvidia GB10, modele 200B, Edge Computing

10000 ' ~1 PFLOP w NVFP4, 128GB, 200 W
GPT-4
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https://deepmind.google/models/gemma/gemma-4/

Why Al cannot think !

COMPUTER HUMAN

A DISSIPATIVE STRUCTURE THAT CREATES ITSELF
PROCESSES SIGNALS

Input: Signals (data) 1. SENSORIC INPUT 2. SELF-ORGANIZATION 3. MEANING EMERGES
(energy & signals) The brain-body system uses Meaning arises from the
'"’tr_gy to E“"“‘"" ‘"‘:’ interaction between
B con IQUOUS regenerate input, body memory,
|I ||" "'ll" its structure. emotions, goals and
"I "Hlll’ context.
010101 . e f
101010 Output: = O Idea
010101 Signals “
l ' Emotion
» Ay
“'V‘ Ml The sky @ Intention
is blue.
\1' Decision
" @e Acti
The human is not a passive receiver of signals. MR Action

Through continuous exchange with the environment,
the structure (mind, self, meaning) is generated and sustained.

T * No understanding S Undsiatarcing DISSIPATIVE STRUCTURE

* No meaning
* No consciousness
« Just calculation and pattern processing

* Meaning A dissipative structure

maintains itself far from

* Experience & Context
P equilibcium by exporting

* Consciousness & Intention entropy while importing
SYNTAX WITHOUT SEMANTICS SEMANTICS CREATES INFORMATION energy and information,
1 Output
(!rn:’::ﬂ (actions,
heat,
SIGNALS MEANING INFORMATION Mt entropy)
(raw data) (interpretation by a conscious mind) (useful, relevant, actionable) “
+ —
N b The flow keeps the structure
/ \ / \ alive and meaningful.
a Remove the flow = the

structure collapses

COMPUTERS MANIPULATE SIGNALS. HUMANS CREATE INFORMATION. - - THINKING IS

GIVING MEANING.




MOZG VS. Al: CZY TO TA SAMA RODZINA?

Fundamentalne podobienstwa w budowie, dziataniu i inteligencji - bez "magii".

MOZG: BIOLOGICZNA SIEC NEURONOWA Al: SZTUCZNA SIEC NEURONOWA

5 BILIONOW PARAMETROW

Wspalczesne modela LLM; parametry
odpowiadajq funkcji synaps.

100 MILIARDOW NEURONOW

Ok. 16 mid w samej korze,
100 bilionéw poigczen (synaps).

Mechanizm Dziatania Mechanizm Dziatania
did %
A
Brak magii: Zliczanie impulséw Analogia obliczen: Zliczanie sygnatow
i tworzenie skojarzefi. INTELIGENCJA | WYNIKI: i tworzenie skojarzeri przez miliardy
NADLUDZKI POZIOM porsE g ox
Uczenie sie | MASZYNOWE IQ Uczenie sie
Komprecja informacii: ' (>140) ven i Komprecja informacji:
Miliony pikseli . Wysoka kompresja
W proste pojecie. ,Q,» " (np. 140x w Llama 70B) dia
LUDZKIE IQ odkrywania skojarzenf.
(Srednia: 100)
Percepcja i Mys$l| Percepcija i Mysl
Rozklad aktywacji: Zrozumienie Rozklad aktywacji: Odtwarzanie
to synchronizacja obszaréw. procesu przez rozklady aktywacji.
~ Rekonstrukcja obrazéw mentaln_ylc(:h . ' Rekonstrukcja obrazow i mowy
i dekodowanie mowy z aktywnosci kory. LUDZKIE 1Q MASZYNOWE IQ na podstawie wzorcow.
(Srednia: 100) (> 140)
- - - - » A ’ -w . - - -, »
Filozofia i Swiadomosé TESTY MENSA & EGZAMINY PhD:  INTUICJA BEZ OBLICZEN: : Filozofia i Swiadomos¢
Introspekcja i emocije biologiczne. GPT-5 Pro, Gemini 2.5 doréwnuja  AlphaGo Zero (ELO >6000) - : Obliczam, wiec jestem”. Swiadomos¢ poza
Wyzwanie dia rozumienia $wiadomosci. lub przewyzszajg doktorantow sokces dzieki skojarzenium “migsistymi mozgami®? Test Daniela Dennetta:
(65-74% poprawnoscl w GPQA). i doswiadczeniu, nle "liczeniu”. Al nierozrdznialne od esejow ludzkich.

A NotebookLM



Ro6znorodnos¢ ludzkiego poznania

Swiadome umysty moga radykalnie rézni¢ sie pod wzgtedem wyobrazni, mowy wewnetrznej,
emocji, abstrakcji, zakotwiczenia sensorycznego i metapoznania.

<~ PRZEDSTAWIONE JAKO KONTINUA, A NIE SZTYWNE KATEGORIE. =<

Wyobraznia wzrokowa , e Dialog wewnetrzny
Zywe obrazy ’w 3 : Vo Ciagta
Afantazja = mp wewnetrzne 48 & Rzadki h"bh ( wesd)  narracj
5 : ja
O (hlperfantaZJa) P el Meobecny Q stowna
| b o Zaangazowanie emocjonalne Abstrakc_|a Ve XS
= Wysoce ' d
' ¥ Zdystansowane \ Rozumowanie 22 Konkretne ( i 22 0.,'; s O
I rozumowanie < ' sl | icrowane przykiady = stroktury A f . . Z
a1l  analityczne emocjami : symboliczne © 2 @ A
N Zakotwiczenie sensoryczne Metapoznanie
) Myélenie o /r—\ Czysta Intuicja f"/;\\
/ R @ wp maninulaci 0 p— | sl monitorowani
obrazam PIsae utajona N_V :
l \_/ symbolami J N

@

Ludzkie myslenie nie jest jednorodne.
Nawet wsrod swiadomych ludzi architektura doswiadczenia i rozumowania moze si¢ gteboko réznic.




Gdzie Al napotyka bariere zlozonosci

Modele fundamentalne potrzebuja czegos$ wigcej niz skali: wiarygodnych obserwacji, identyfikowalnych mechanizméw i zweryfikowanych wynikéw.

Medycyna -

Zroznicowani pacjenci - = . o e Mule :
niepelna dokumentacja - rzadkie e E Al dziata najlepiej jako partner
wyniki - etyczne ograniczenia e — : : :
eksperymentow - konieczna EE naukowy podlegajacy ograniczenio

walidacja prospektywna

Kombinalory<Zat
. i stanow | 4
przestrzen Sta_ 2 ,‘/k '

' GLEBSZE
k2 @ Modele uwzgledniajace zaozEUMIENIE
é ' fizykg i mechanizmy N

= \ Standaryzowane,
=

—

zachowanie — $rodowisko =

Rozne skale, zegary, instrumenty

multimodalne dane

i efekty serii pomiarowych podiuzne A

. e DZIE) WIARYGODNE
Neurofenomika Kwantyfikacja i kalibracj ~ ODKRYCIA
Ukryte stany psychiczne - niepewnosci ‘ )
indywidualne trajektorie - nieostre -
definicje fenotypu - brak s
uniwersalnego biomarkera Interwencje przyczynowe !

i testy prospektywne WERYFIKACIA
. ’ b W SWIECIE

Badania mézgu =4 RZECZYWISTYM

Niepelna obserwowalnos¢ - wiele skal
przestrzennych i czasowych - mato
inwazyjnych danych referencyjnych -
korelacja # mechanizm

Nadzor ekspertow, $ciezki
audytu i replikacja

SymplaCJe klimatu Vs 98851 pOLPRACA
Dynamika chaotyczna - sprz¢zona [ = v ¢ % 5 KOWA
atmosfera—ocean-biosfera - nieliczne 3. g 2, i y g ' AU
dane o zjawiskach ekstremalnych - & - ¢ ' e ’
szczegOlowosc regionalna kontra moc obliczeniowa ‘ pe BN T - e g, o A S8 S - - "J’ .
Ziemi nie moz setowal trzeby eks tu kontrolowaneg 7 . \ P 28 Ve -

iemi nie mozna zresetowad na potrzeby eksperymentu anego Obfitoé¢ danych Symulacia ,P \  Trafisoéé predykii - . - o

# zweryfikowane dowody # dane referencyjne / .\ # rozumienie przyczynowe -t — :

Skalowanie poprawia interpolacje. Odkrycia naukowe wymagaja rowniez pomiaru, przyczynowosci, walidacji i znajomosci granic identyfikowalnosci na podstawie danych.
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https://www.youtube.com/watch?v=scDLJAYrHaE
https://www.meta.com/en-gb/connect/
https://www.latimes.com/business/story/2026-03-12/why-people-in-la-are-strapping-cameras-on-their-bodies-to-do-chores
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Price from $16000 :

Humanoid agent Al avatar

Ostatnie wyczyninitree, Tesla Optimus, Boston Dynamics Atlas, Y
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https://flipboard.com/@wlodzislaw/robotics-and-avatars-oa1pqcj2y

Substrat dla inteligencii
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Duch W (199)Platonicmodel ofmind asan approximationto heurodynamics

W: Brainlike computingandintelligentinformation systems ed. Si. Amari N.Kasabov
Duch W (1994 TowardsArtificial Minds. 1stConfb NemralNetworks andlheirapplications, Kule.

| BIOLOGICAL  UNDERSTANDING ARTIFICIAL
% INTELLIGENCE

Ludzie,
Zwierzeta



https://as.tufts.edu/biology/levin-lab
https://is.umk.pl/~duch/pubs/mind-2.html
https://is.umk.pl/~duch/pubs/96artmind.html

Michael Levinmorfogeneza

t N] SA0GNI SZ 20S52Ydz2NOl gal &adqPlatnicipade 6o Af yS T2 NI
Y2YLIAEFG2NI FyFa2YAOTl yey LINJI S1al dF ool AyadNHz O
GO 1 OA cagenoyicEO KGO F {1 AOK 2F 1 12Y5NJAO®

Lacrymarielor, jedna
12YsNyFE o6SIT

W !; RN} LA SO Y X LI}

Passive material Active material Computational material Agential material é

o

100

Planaril (G NJ SYI =
Platoniczne przestrzenie
V268 0K 2NHI YA
jak Anthroboty Xenoboty



https://thoughtforms.life/

Kompilator Anatomiczny: Swiety Graal Medycyny

Robot Scientist Discovery
Engine Cycle

ACTUATION

1. Uzytkownik rysuje pozadany ksztatt 2. System Al kompiluje to na 3. BodZce sg wysytane do komérek,
narzadu lub organizmu w interfejsie. zestaw bodZcéw. ktére samodzielnie budujg strukture.
https://thoughtforms.life/ MomBotRobotScientist(Levinlab)
To nie jest drukarka 3D. Kompilator nie zarzadza mikromanagementem. : Egg::’aac}’;ﬁzxgjggf !
To translator ttumaczacy cele inzyniera na cele inteligentnego systemu zywego.

® Przeprogramowanie nowotworéw

A NotebooklLM


https://thoughtforms.life/

WD (1997Platonicmodel ofmind asan approximation

Platonski Model Umys'u: Od Neuronow do Myéli to neurodynamics Fundamenty Modelu Platoriskiego

Wyjasnienie, w jaki sposéb Platoriski model umyslu stanowi pornost miedzy skomplikowang

neurodynamika mozgu a wysokopoziomowymi procesami psychologicznymi poprzez = ‘l;r:'estrz_eﬂ Cec::egMind hszp:ce)
geometryczne przyblizenia. o;e,%"n’a"'(';':h';yc,‘,’,ep,e"z'ene","a ?(;‘p”h
5 e — Cienie Atraktoréw _ _ arena dla zdarzer umyslowych.
ierarcnia ¥Frzyolizen viozgu . . To, co w mdzgu jest zlozonym ’ A5
9 O Problem luki poznawczej s l‘v{zorr:e)m p:moﬁeﬁp‘qaetumw » Stan Usvatu Iako “Reflektor®
o ¥ e - atraktorem), w u platoriskim - 1 an Umyslu jako "Reflekto
Neurodynamika jako fundament il e sae s rozmytym obiekten” | prmtepinty s
Na niekim poziomie mézg dziata jako stozony czesto zbiorem luzno powigzanych ‘ w przestrzeni cech. _ reprezentowana przez punst
system dynamiczny, w Morym ablywnos¢ tematow, Model Platonski ma stac si ’ ~N w przestrzeni cech, ktory porusza sie,
neuronéw tworzy 'atraktorz' - stabline stany . wspolnym jezykiem dla obu tych dziedzin. aktywujae koiejne obiekty umyslowe
{u 2 zemituygzoe konkretne dane sensoryczne \ niczym swiatlo reflektora.
ognitywne. \

Embeddingvectors

Struktura i Dynamika Umystu

Najwyzszy poziom - Przestrzeri Umysiu (Mind Space)
Odpowiadajace pamieci Irdtkotrwalej

— RSNy Trzy skale 500ms
e \‘ czasowe
Ewolocyj
e

| Uczenia sie Zjawisko Maskowania (Masking)
(sninnia topografil)  wyjaénione Jako bezwladnosé stanu

\ Akt!ncji kratau (ponizej S00ms), stan umysiu
¥ (szybkie : nie zdezy dotrzec¢ do obiektu percepcii,
| stromienie my#i1) zanim zostanie wypchniaty w innym

J kierunku preez kolejny bodziee.

Realizacja: Feature Space Mapping (FSM)

Sie¢ FSM - Statyczna weraja modelu
/- Neuroruzmyta sle¢ realiegjgca model poprzez
- e octymacie gestosci prew abiefisnca, pozwala na
: kategory2acje danych i ekstrakcje regut logicznych.

: Intuicja jako Topografia X T
0d Czasteczek do Symboli W modalu FSM “intulsja” o, Pomiar Podobieristwa
Funkcjonowania umyclu mozna badac na wynika bezposrednio —— Model wykorzystide trie Finslers
wialu posiomach, od poziemu molekularnego z ukezteltowanle przestrzeni cech / gdzie odleglosé miedzy pojestami zalezy od
i cyneptycznege, prezz lonaine sisal neuronowe -kuzlbkie, bespogednie reakcje s3 / czase potrzebnego na przejscie miedzy
i mepy tapegrafiszne, ez o systemy skutkiem odiemosci i gestusc é ich otrakterenm, 8o lepicj o%daie
operojace na symbolach i logice obiektow w tej przestrzeni. asymetri¢ skujarzef e lodzi.
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https://is.umk.pl/~duch/pubs/mind-2.html
https://is.umk.pl/~duch/pubs/mind-2.html

LLM jako uktad fizyczny

Dlaczego metafora ,autccomplete” nie wystarcza

& s - L
n Metafora krajobrazu | a Fizyka generowania
krajobraz mozliwosci
® Wagi modelu ksztattuja prompt f‘ 1‘ Aitenbton = o0 s wplywna
teren odpowiedzi wrzuca kule grzbiety = L@ ~, sterowanie uwaga nastepny token
- \ niestabilne odpowiedzi |
® Prompt ustawia B
punkt startu ke . SOt = nizsza ,energia” —
. . ) > 0. -\ R rozktad ok g
e Generacja = trajektoria A ) prawdopodobienistwa | WITKSZ2 SZansa
do bardziej stabilnych stanow
. =  Temperature = niska: spojnie |
-~ cieplna” swoboda = wysoka: kreatywnie /
ruchu chaotycznie
o A \

B Ugruntowanie i halucynacje

¢ RAG dziata jak zewnetrzne pole:
przechyla krajobraz ku faktom

e Halucynacje pojawiaja si¢ przy
stabych kotwicach i zbyt ptaskim krajobrazie
® Wysoka temperatura zwieksza ryzyko
nieugruntowanych odpowiedzi

% Odpowiedz ugruntowana Halucynacja

‘ VS.? / U\ stabe kotwice,
Ry @‘) plaski krajobraz
‘ I\ o ;

i S~ = dryf na grzbiety |

kotwice: dane,
2rodia, kontekst

przestrzen znaczen
(phase space)

= stabilna dolina |

n Whiosek

e LLM minimalizuje cos w rodzaju
swobodnej energii

e Szuka odpowiedzi zgodnej z promptem
i statystycznie stabilnej

® Lepsze wyniki daja: kontekst, minimal?zacja 3
ograniczenia, Zrodia swobodnej energii
e b

Jak sterowa¢ odpowiedzia modelu? k
o Doprecyyzuj cel

€@ Dodaj kontekst i zrodta

e Dobierz temperature




Fizyka grokkingu: dlaczego sieci neuronowe nagle zaczynajg rozumiec

Grokking to przejscie fazowe, w ktorym model przechodzi od mechanicznego zapamietywania do odkrywania ukrytych regut,
czesto po dtugim plateau jakosci, wskutek wspotdziatania ztozonosci, szumu i regularyzaciji.

PRZEBIEG UCZENIA KRAJOBRAZ ENERGII (powierzchnia straty)
: . ; ; Szum optymalizacji
. | : Dolina zapamitywania P
Doktadnosc¢ treningowa | Szeroki, fatwy do znalezienia
: obszar rozwigzarn mozaikowych®s
75 '

Skok generalizacji
punkt grokkingu

Doktadno$é (%)
3

25 || «—— Plateau zapamietywania ——
, - . o Doktadnos¢ testowa
2,000 4,000 6,000 8,000 10,000

Kroki uczenia (w tysigcach)

Przejscie fazowe
T ‘ Model dryfuje, az strategia oparta
Gladka ~ Skokowa — STATYSTYKA na regule staje sie najbardziedj '
N\ . Cho¢ dokfadnosc wyglada stabilnym i ekonomicznym stanem — Basen regu
jak urwisko, strata ujawnia punktem przefomowym. Waski, silnie ustrukturyzowany
stopniowe narastanie obszar regut.
generalizacji.

A NotebooklLM



STABILNOSC, PLASTYCZNOSC | GEOMETRIA LATENTNA

Jak wspotdzielone reprezentacje umozliwiaja transfer — i wywotuja interferencje
INTERFERENCJA KATASTROFICZNA

UCZENIE SIE CZLOWIEKA

Sekundy

Szybkie kodowanie
epizodyczne 0 9,

® o o °
- ;
L o
- o
T e
F ok X
v J
- 9

e | ” e o
@
-
@ Godziny S
Odtwarzanie ,V\M-«_, of ,'*’;
hipokampalne R e

S\ o ¥ :o -
o -9
o

Dni -

2 dobrze rozdzielone reprezentacje

Granica
«— decyzyjna

23 (translacja

PO GLOBALNEJ AKTUALIZACJI

stara geometria znieksztatcona; dodano nowe zadanie

.-+ §cinanie

J

® <
Powolna AT A
konsolidacja korowa ~ # -7 _oc.,',f"i_' d
y T o0 '| ¢- f"o @
o 0%
0 Lat“.‘ .o e
Stabclng persona Y S .
Rt T o
Voo s © o ° °

' @ Zadanie /Persona A |
. @ Zadanie /Persona B

@ Oryginalne zadanie / Persona B
L @ Nowe zadanie / Persona C

Ah(xoa) = Joh(x.4) « A

( @ Oryginalne zadanie / Persona A

J \‘za;')adniecie

( = o X
¢ O Bramkowane « rzadkie « meloskalowej

J

Wspolne parametry — globalne przemieszczenie geometryczne

SYSTEMY Al

Latentny krajobraz person

| Asystent |
i 5 ‘

— DRYF
-@4 PERSONY.
~——— | Wywrotowiec

= —

Aktywacje sie zmieniaja;
wagi pozostaja state

Kontekst narasta w dialogu.
A . Aktywacje latentne przemieszczajg sie
" w krajobrazie person.

Wagi sa zamrozone
nie sa aktualizowane

parametry

To dryf kontekstowy, nie zapominanie.

7

KONTROLOWANA PLASTYCZNOSC

N
Pamiec przywotawcza Powtarzanie Rzadkie trasowanie Adaptery Ograniczenia synaptyczne ~ Weryfikacja geometrii Nie eliminui
e~ o0 o = o e eliminuj
% = L} : = ) T E «t = -» -, plastycznosci —
— b, . e e s * % , lokalizuj ja, bramkuj
Przechowuj réznorodne Utrwalaj weczesniejsza Aktywuj tyiko to, Izoluj nowg wiedze Regularyzuj aktualizacje; Monitoruj geometrie : lai
doswiadczenia. strukture. co potrzebne. w malych modufach. chron gléwne wagi. latentna i separacje. I utrwa aj. -
STABILNY / SZTYWNY <o REGULOWANY o) PLASTYCZNY / KRUCHY

Duza stabilno$c, mata zdolnos¢ adaptacji

Réwnowaga stabilnosci i adaptacyjnosci

Duza adaptacyjnos¢, mala stabilnos¢



Geometria uwagi: nawigacja w krajobrazie atraktorowym mézgu

( SEKCJA 3: GEOMETRIA UWAGI — ZMIANY ZALEZNE OD STANU ) Uwaga ma charakter wewnetrzny
= - P - Wahania uwagi odzwierciedlaja zmiany
Zaangazowanie narracyjne: plaski teren wewnetrznej geometrii neuraj\alne' (szybkosci

Zadania wymagajace wysitku: stromy teren ?
== =1 — s | i kierunku), a nie aktywnosci wywolanej
 Dynamika neuronalna przyspiesza ‘e R/ | _ ' 3 cami zewnetrznymi.
i zmierza bardziej bezposrednio ‘ N \ - ;

' Krajobraz sie splaszcza, aktywnosc

ku atraktorowi DMN, c‘c() wskazuje g2
na wzrost stromosci kraj T ==
- ‘ jobrazu = , e j P zwalnia i oddala sie od atraktordw,
< = - .\ pozostajac w elastycznym stanie
z . coentralnyr’”

Atraktor DMN: bardzo prawdopodebny (dommnujacy) Atraktor DMN: |
/4 Atraktor UNI: bardzo prawdopoaiobny Atraktor UNI: jednakowo prawdopodobny
7 Atraktor VIS: malo prawdopodobny Atraktor VIS: jednakowo prawdopodobry
4 Atraktor SM: malo prawdapodobiny Atraktor SM: jednakowo prawdopodobny

State z'ako:v_viczﬁnia
unkcjonalne 3 traktor
Polozenia atraktorow s3 : mew stabline Sk"p's"aa . ) Wekt -
zasadniczo podobne u roznych Trajektorie neuronalne naturalnie zbiegajq ku czterem glownym ) »Wektor wewnetrzny
0sdb | ograniczone przez dolinom odpowiadajacym sieciom DMN, wzrokowej, Przedstawia ,dryf", czyli
hierarchiczna organizacje jednomodalnej i somatosensoryczno-ruchowej. przeptyw aktywnosci mozgu
funkcjonalng mézgu. zaleiny' od W’?aeﬁ. I
b = < wewnetrznych — w istocie
{ SEKCJA 2: KRAJOBRAZ ATRAKTOROWY (,DOLINY*) ) nachylenie krajobrazu.
~ Dynamika wewnetrzna
~ (wewnetrzne polgczenia regionalne)
200 obszarow korowych Rozktad czynnikow sterujacych 45.7% trainotel predyey
: i dynamika neuronalng Model ukladu dynamicznego
Mozg jest modelowany jako al | Ikowit
200 odrebnych jednostek : O T LNy A
obejmujacych kore, aby uchwycic —> z""!"’w“a zewnetrzne ::g:zgcsysmnnﬁ?xku;mgﬂb
wielkoskalowg aktywnos¢ - (bodzce: obraz, dzwigk) zadar i ogladania filmu,

regionalng i interakcje.

- SEKCJA 1: ARCHITEKTURAMODELU )
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. Mensa Norway
@| Show OHline Test | Shiowe Mensa Morvay | =
% Claude-5.1 Fable 151

Z Claude-5.1 Fable (Vision) 145
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Z jednoznacznle weryfikowalnymi nagrodami (RLVR). Test Einsteina trwa.
YA SR@ | ludzRpboZiom thigligenicit GPT 6 Astra dla ABRG3 ma 99%.


https://trackingai.org/home

GPQOA benchmark

Kata GO ELO >6000,

LARGE LANGUAGE MODELS + GPQA (SEP/2024) B udzie 36003877
b ST At1A w[zw
ORY8> aflection-2:5 514 Turbo Claude 3 Opus 3.5 Sonnet . 96.3% GP¥ Astra

208B

281% S | 46.5% 50’3; (10;);‘5% R ‘ \ t 94.1% GP5.6 Sol max
Llama 2 Gemini 1 Ultra \ ‘i :' 93 c 7% C | au d e Fab | e 5 . 1

70B (1.4 15T (30T)" |
e 35(?;%“‘-5””“ 1808 (367 ¥ GPOA vals.ai
: 39.5% A 415% - 46.2% Wt | :

Qwen2 YiXLarge N S >
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~ Llama 2 SV Liama 3 el 590 100 Claude Fable 5.1
70B (15 4058 o .
Q7 305% T 51.4% Gemini 3.1 Pro

Human avg Chance PhD (general) PhD (domain expen)

s BN 51.09% Kimi K2
GPOA=10% GPQA=20% GPQA=30% GPQA=60% PQA=80%
W 2025:<4% GPT 40

1Q=126 P Q=132 Pag- 1Q=150 Peg o5

& LifeArchitect.ai/ig-testing-ai

w Rein, D et al. (2023EPQA: A Graduaieevel GoogkProof Q&A BenchmarkrXiv:2311.122

wnny S1adNBYFIfyAS GNIzRy@OK [T I RIFIZd [dzZRTAS T R
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https://doi.org/10.48550/arXiv.2311.12022
https://lifearchitect.ai/iq-testing-ai/
https://www.vals.ai/benchmarks/gpqa
https://llm-stats.com/benchmarks/humanity's-last-exam

Classic reasoning benchmarks
like GPQA are saturating

Accuracy
100% GP6 Astra
GPT-54 Pro
Gemini 3 Pro ?—‘.
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o—*
®
Claude 3.5 Sonne?EJ
50% J.
P
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% |
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abstract algebra, real
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binst Lt '
com! orics, neq ies. o i

MILESTONES
« 2024: OpenAl ol achieves = Al systems solve deop PhD-

B3-93% on AIME 2024 lwwed probiems with step-by-

{qualifying exam). step proofs in mary areas.

« Better at Merature search,

+ 2024: DeepMind .

AlphaProof & AlphaGeometry 2 conjecture exploration,

and formal verification.

solve 4/6 IMO problems
(sdver medal level).

Example IMO-style geometry Example: Prove a nontrivial

TIER 4 FRONTIER

PROBLEMS
(FrontierMath Benchmark)

A

Unpublshed, expert-level
problems at the edge of
human knowledge.

=~ FronteeMath Twr 4 containg

research-leved problems
that requite crestivity,
deep insight and long
reasoning char

« Al systems begin solving &

subset of Tier 4 problasms.

Exampie: Tier & problem in
number theory / gecmetry /

m 2025

NEW DISCOVERIES

& ERDOS PROBLEMS

4y

Contributing to open
problems, conjectures,
and mathematical
discoveries

* 202526 Al systerns

make progress on long-
standing open problems,

* 2026: Al (with human

varification) finds
counterexample to the
ErdSs Unit Distance
Conjecture

Example: £rdds Unnt Distance
Conpmetive (doaproven)
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Al performance on the most challenging expert-level mathematics problems
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different LLMs can complete 50% of the time

- Optimally reduce the size of a language model
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LLM release date
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https://metr.org/blog/2025-07-14-how-does-time-horizon-vary-across-domains/#summary
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MATEMATYKA o+ vy~ -vp v

9 problemoéw Erddsa +
44 hipotezy OEIS

Dowody formalne w Lean « 2026 [1]

Navier-Stokes * 8.09.2026 [2] v
Zgtoszony dowdd osobliwosci ! ‘?:“;":;:.‘Z.f‘:’f,"
z gtadkim wymuszeniem. 3 singulari
W i ey st
MEDYCYNA l ioinie
: R idiopatyczne
Rentosertib: lek Badanie |
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zaprojektowany z Al i i |
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- T 71 ety !
Sygnal poprawy funkcji ptuc & 12 g
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Badanie kliniczne 2025 « potrzebne wieksze préby [5]

m 7RODLA: (1] Tsoukalasiin. 2026  [2] OpenAl 2026 [3] Gaoiin. 2026  [4] Xing i in. 2026 ’

[5] Xuiin,, Nature Medicine 2025  [6] Avsec | in., Nature 2026

FIZYKA KWAN TOWA

|0) ¢ korelacje
; AN splatania

e @

04 P

1) &

Rozpoznawanie struktury splatania
Sieci neuronowe klasyfikuja ukiady 3- i 4-czesciowe.
Augmentacja danych poprawia trafnos¢.

Testy na generowanych stanach » 2026 [3]

BIOLOGIA MOLEKULARNA
Am__] v A

bialka
w:qzqce DNA

AlphaGenome
1 milion par zasad &

Przewidywanie wplywu

wariantéw DNA na regulacje M

genéw. ekspresja genow
_..._A._‘._“

Model badawczy « Nature 2026 [6]

[7] Li i in., Nature Communications 2026

Al PRZYSPIESZA ODKRYCIA NAUKOWE Frian

Wybrane postepy 2025-2026: od dowodow do eksperymentow

Stan wiedzy: 9 wrzednia 2026

PLAZMA 1 FUZJA

EXL-50U

cewki
sterujace

1-5 mm

Biad sledzenia
potozenia plazmy
w EXL-50U

Sterowanie RL: stabilna
regulacja przy mniejszym
wysitku cewek.

Eksperyment w tokamaku « preprint 2026 [4]

NOWE MATERIALY

PoLARIS: autonomlczne
laboratorium

plyth

120 eksperymentow /4,8
12 godzin =

Optymalizacja jasniejszych,
bezotowiowych nanoptytek
perowskitowych.

Synteza i pomiary » 2026 [7]

Al proponuje i optymalizuje — dowody, pomiary i badania weryfikujq. ﬁﬁ
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